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Resumo: Parte da inflagdo ocorrida nos ultimos anos no Brasil, pode ser
explicada como uma inflagcdo de custos causada por choques na oferta bem como
por uma inflagdo de componente inercial causada pela indexagdao dos produtos de
precos administrados. Dentre os pre¢cos administrados a tarifa de energia elétrica é
um dos itens de maior peso e que mais contribuem para a variacdo do IPCA
monitorado. A energia elétrica € um dos insumos mais importantes da matriz
energética nacional, estando presente ndo apenas nas residéncias, mas também nos
demais setores da economia. A energia elétrica € um insumo amplamente utilizado
na economia, logo variacbes em seu preco podem gerar efeitos de encadeamento
para os demais setores, elevando a inflagdo. O artigo visa analisar os efeitos que as
variagbes da tarifa de energia elétrica provocam nos seguintes grupos do IPCA:
IPCA livre, IPCA monitorados e IPCA servicos ao longo do periodo de janeiro de
1996 até junho de 2015 por meio da metodologia de séries temporais. De modo
geral, choques positivos na tarifa de energia levam a aumento na variagao de precos
dos grupos de servigos e pre¢gos monitorados.

Palavras-Chaves: Inflagdo de Custos. IPCA desagregado. Tarifa de Energia Elétrica.
Classificacao JEL: C32; E31; E39.

Abstract: Inflation in recent years in Brazil can be explained as cost inflation caused
by supply shocks as well as inertial component inflation caused by the indexation of
administered prices. Among the administered prices, the electric energy tariff is one of
the items of greater weight and the one that most contribute to the variation of the
monitored IPCA. Electricity is one of the most important inputs of the national energy
matrix, being present not only in the residences, but also in the others sectors of the
economy. Electricity is an input widely used in the economy, so variations in its price
can generate chaining effects for other sectors, raising inflation. The article aims to
analyze the indirect effects that the variations of electric energy tariff cause in the
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following groups of IPCA: IPCA free, IPCA monitored and IPCA services throughout
the period from January 1996 to June 2015, using the time series methodology. In
general, positive enerqy tariffs lead to an increase in the price variation of the IPCA
service and IPCA monitored.

Key Words: Cost Inflation. Disaggregated IPCA. Electric Energy Tariff.
JEL Code: C32; E31; E39

1. INTRODUGAO

A inflacdo figura no topo da lista de prioridades de problemas
macroecondmicos a serem combatidos, porém tal combate requer sacrificios, como
menor crescimento econdmico. Nos ultimos anos a inflagdo tornou-se um problema
mais grave para o Brasil, pois tem estado acima da meta, e € caracterizada por
alguns autores ndo s6 como uma questdo conjuntural, mas sim um problema
estrutural. Tal problema ainda nao foi resolvido por completo mesmo depois de 20
anos do Plano Real e da adogao do Sistema de Metas em 1999, o qual ja vigora ha
mais de 15 anos (MERKI et al, 2014).

Para o balizamento do sistema de metas brasileiro a inflagdo € medida através
do IPCA (indice de Pregos ao Consumidor Amplo)’, o qual é composto por precos
livres e pregcos administrados. Os primeiros sdo os pregos que flutuam livremente e
nao sofrem regulamentagao por parte do governo. Ja os ultimos representam uma
parcela de pre¢os que nao apresentam uma relacédo direta com as leis de oferta e
demanda e o indice de reajuste destes precos é apontado pelo governo. Atualmente
os precos administrados representam 23 bens e servicos da cesta do IPCA. Estes
precos podem ser regulados em nivel federal, pelas agéncias reguladoras, como os
precos de servigos telefénicos, derivados de petréleo (gasolina e gas de cozinha),
eletricidade e planos de saude, ou estipulados no ambito municipal e estadual, como
a maioria das tarifas de transporte publico, como transportes coletivos municipais e
servicos ferroviarios (FIGUEREDO; FERREIRA, 2002).

1 Este indice foi escolhido por ser do tipo cheio e considerar os choques temporarios € mudangas de
precos relativos que ocorrem na economia, e também devido a presenga de memodria inflacionaria,
pois para garantir a credibilidade das metas de inflagdo ndo poderia haver suspeitas de que o indice
escolhido ndo considerasse qualquer alteragédo nos precos (GOMES; AIDAR, 2005).



De acordo com Gomes e Aidar (2005) os pregos administrados representam o
coeficiente de persisténcia do IPCA e influenciam de forma significativa na condugao
da politica econémica do pais. Em geral o nivel de precos administrados se mantém
acima do nivel de precos livres, devido ao fato de parte desses pregos monitorados
apresentarem sensibilidade as variagcdes de cambio e estarem indexados a indices
gerais de pregos. Como forma de controlar o aumento da inflagdo a autoridade
monetaria utiliza como instrumento a taxa de juros. Contudo, uma parte importante
do IPCA, os produtos de pregcos administrados, € insensivel a taxa de juros, pois a
maioria dos precos administrados depende de contratos e da inflagdo passada
(MENDONCGA, 2007).

Desde novembro de 2014 até novembro de 2015 a inflagdo medida pela
variagado do IPCA atingiu a marca de 10,48%, estando 3,92 p.p. acima da registrada
entre novembro de 2013 a novembro de 2014, e ultrapassando o teto estipulado pelo
Banco Central. De um lado, os precgos livres acumulam variagao de 8,28% em doze
meses, ja, 0s pregos administrados por contrato e monitorados variaram 17,95%. O
indice de pregos administrados, considerando as variagdes ocorridas até novembro
chegou ao patamar de mais de 50%, tal aumento pode ser justificado, ao menos em
parte, pelo fato de estar ocorrendo um processo de inflagdo corretiva e pelas
alteragdes da tarifa elétrica devido a implementacdo do regime de bandeiras
tarifarias, acarretadas pelo aumento nos custos de geracdo de energia (BANCO
CENTRAL, 2015).

O setor de energia elétrica € crucial para o desempenho da economia
brasileira, pois além de estar presente nas residéncias e representar um importante
indicador de desenvolvimento social, a energia elétrica também se configura como
um dos mais importantes insumos para o setor industrial. De acordo com o Balango
Energético Nacional (2015), a eletricidade € uma das fontes de energia mais
consumida no Brasil, estando atras apenas do 6leo diesel e seguida pela gasolina.
Por exemplo, 90% da energia consumida pelo setor comercial em 2015 é elétrica,
em relagdo ao setor agropecuario pelo menos 20% da forga energética utilizada em
2014 pelo setor advém da eletricidade. J& quanto as residéncias 45,8% da energia

utilizada é oriunda da eletricidade.



Assim, dado que a economia comporta-se de forma encadeada e certos
insumos sao utilizados ao longo da cadeia de produgéo, logo alteragbes nos pregos
desses insumos afetam ndo so6 a inflagdo da categoria a qual pertencem no IPCA
como o indice de precos de outros bens e servicos da economia. Desta forma, o
objetivo deste artigo € avaliar os efeitos da variagdo da energia elétrica sobre o IPCA
desagregado, verificando como as oscilagdes da tarifa de energia elétrica impactam
sobre o IPCA dos pregcos monitorados, IPCA servicos e IPCA dos bens de precos
livres. Para isso, o artigo é dividido em se¢des, a primeira dedicada a introdugéo, a
segunda secgdo apresenta brevemente a metodologia empregada. Enquanto que a

terceira segao ocupa-se da discussao dos resultados, seguido pela conclusao.

3. METODOLOGIA

O modelo econométrico aqui proposto busca avaliar os efeitos das variagdes
da tarifa de energia elétrica sobre o IPCA desagregado. O nivel de desagregacéao
utilizado neste modelo é: IPCA dos bens de precos livres, IPCA dos bens de precos
monitorados e IPCA de servigos. Optou-se por utilizar esta desagregacgao, pois € a
mesma utilizada pelo Banco Central do Brasil em diversos relatérios de inflagao,
além de possibilitar que se analise o impacto da tarifa de energia sobre diferentes
setores da economia. O periodo de analise é de janeiro de 1996 até junho de 2015 e
as variaveis que compde o modelo econométrico s&o: tarifa de energia elétrica? (PrE)
sob o IPCA dos bens de precos livres (IPCA livre), IPCA dos bens de pregos
monitorados (IPCA_monit) e IPCA de servicos (IPCA_serv). Neste modelo de
desagregacao o grupo do IPCA monitorado contempla os seguintes bens e servigos:
IPTU, taxa de agua e esgoto, gas de bujdo, gas encanado, energia elétrica
residencial, 6nibus urbano, énibus intermunicipal. O grupo do IPCA servigcos mede a
variacdo de precos de itens que sao classificados como prestagao de servicgos,
englobando consertos e manutengao, pintura de veiculo, servigos de saude, servigos
pessoais e cursos. Enquanto que o grupo IPCA livre engloba os demais itens os

bens que nao tem seus pregos regulados pelo Estado.

2 Dado que cada concessionaria de energia elétrica pratica um preco diferente para a tarifa de
energia elétrica, utiliza-se a variavel tarifa média de energia elétrica disponibilizada no portal
IPEADATA.



O recorte temporal escolhido se deve ao fato de que neste periodo foram
criadas novas normas de regulamentagdo e concessao de energia elétrica que dao
suporte ao arcabouco institucional e normativo vigente no setor. Antes da estimagao
dos modelos econométricos foram realizadas algumas transformacdes na base de
dados, para que os mesmos melhor se adequassem aos objetivos propostos e,
dessa forma, sejam gerados resultados mais consistentes. Os dados utilizados foram
em sua totalidade extraidos da base de dados IPEADATA. As variaveis relacionadas
ao IPCA foram transformados em indice.

A analise econométrica utilizada para avaliar o impacto da variacdo da tarifa
de energia elétrica sobre o IPCA monitorado, IPCA servigos e IPCA livre é feita com
base na metodologia VAR/VEC, a qual permite estimar os parametros das variaveis
sem que haja a necessidade de definir previamente quais delas sdo enddgenas e
quais sao exogenas, pois tal modelo considera todas as variaveis enddgenas, logo a
influéncia entre as variaveis é reciproca e ocorre tanto contemporaneamente como
pelos valores defasados. Contudo para a definicdo do modelo mais adequado entre
VAR e VEC serdo seguidos os procedimentos propostos por Bueno (2011) e Enders
(1995).

A escolha entre a estimacado de um modelo do tipo Vetor Autoregressivo (VAR)
em nivel, VAR em diferenga ou um Vetor de Corregéo de Erros (VEC), é pautada na
analise do numero de linhas linearmente independentes da matriz I, a qual indica o
numero de vetores cointegrados. Entretanto, o numero de equagdes de cointegragéo
depende do posto da matriz, que € igual ao numero de raizes caracteristicas que
diferem de zero (ENDERS, 1995).

Para a identificacao do posto da matriz foi realizado o Teste de Cointegracao
de Johansen (1988), o qual € composto por dois testes baseados em estimagao por
maxima verossimilhanca com restricdo. O primeiro destes testes € o teste Traco que
assume como hipétese nula a existéncia de r* vetores de cointegracdo contra a
hipétese alternativa de r>r*. O segundo teste é o teste de raiz maxima, que verifica
qual € o maximo autovalor significativo que produz um vetor de cointegragédo. A
hipétese nula do teste confirma a existéncia de vetores r de cointegracdo contra a

alternativa da existéncia de r + 1 vetores.



Conforme Enders (1995) se todas as variaveis sdo estacionarias em nivel

devese estimar um modelo VAR em nivel conforme descrito pela equagéao (1).

14
AY = By + Z + B; X;_i + Bgt (D
i=1
Porém se apos a realizagao dos testes de raiz unitaria perceber-se que todas
as séries sao integradas de ordem “d”, o modelo VAR deve ser estimado em primeira
diferenca, como descrito pela equacao abaixo:
p—1
AY[= ¢O + ¢[z AY[_[ + 8[
(2)t=1

Ja se as séries ndo estacionarias apresentarem uma relacdo de equilibrio de
longo prazo, deve-se incluir na equagao (1) um termo de corre¢cdo de erros,
estimando-se um VEC.

p—1
AY,= Qo+ MM,Y-1+ O3 AY,i + &
(3)t=1

Onde 1 = ¢f" € uma matriz de ordem n x n, que corresponde ao numero de
equagdes de cointegracdo. A matriz de cointegracdo é representada por [, cujos
coeficientes representam os estimadores da relagao de equilibrio de longo prazo. Ja
a matriz a € denominada de matriz de ajustamento, em que os coeficientes em a
capturam a velocidade de ajustamento do modelo a uma determinada situagao de
desequilibrio. Assim, os elementos da matriz de ajustamento podem ser
considerados como a importancia relativa com que o nivel de cada variavel
cointegrada auxilia na conversao para o equilibrio de longo prazo ap6s uma situagao
de desequilibrio. Ja, o termo de erro mede os desvios temporarios entre as variaveis
que compdem o vetor de cointegragao (BUENO, 2011).

Através da metodologia VEC é possivel estimar fungées de impulso-resposta
(FIR), que possibilitam medir o impacto de choques aleatérios ndo antecipados na

trajetéria das séries temporais analisadas no modelo. Tais fungcbes sao uteis para



avaliar o comportamento das variaveis de interesse ao longo do tempo diante de
choques dentro do proprio sistema.

Para a estimacdo do modelo econométrico utilizou-se o software estatistico
Stata 13.

4. RESULTADOS

Para verificar a presenca de raiz unitaria nas séries temporais foram
realizados os testes Dickey Fuller Aumentado, DF-GLS, Phillips e Perron e KPSS. De
forma geral, os resultados dos testes apontam que as séries n&o sao estacionarias
em nivel, porém os testes forma refeitos para as séries em primeira diferenca e os
resultados mostram que as séries tornaram-se estacionarias, logo sédo integradas de
ordem um — [(1), portanto ndo apresentam raiz unitaria. Todos os resultados dos
testes estao dispostos no Apéndice — Tabela 1 e Tabela 2.

Dado que as séries sao integradas de ordem um também foi realizado o teste
de cointegracdo de Johansen a fim de verificar se as séries sao cointegradas, ou
seja, se apresentam uma relagdo de longo prazo. Os testes do trago e do maximo
autovalor indicam que ha a presenga de pelo menos um vetor de cointegracgao,
assim, optou-se pela estimagao de um modelo VEC, o qual possibilita que se estime
esse vetor de cointegragao (veja Apéndice - Tabela 3 para os resultados dos testes).

Decidindo-se pelo modelo VEC é necessario escolher o numero ideal de
defasagens através de algum critério de informacdo. Neste caso utilizou-se os
critérios Bayesiano (BIC) e Akaike (AIC), como pode ser visto no Apéndice — Tabela 4
ambos os critérios apontam para a utilizagdo de dois lags de defasagens. Contudo
para minimizar a autocorrelagdo, estimou-se um modelo VEC (3) com um vetor de
cointegracéo.

Apds a estimagdo do modelo foram realizados testes para averiguar a
presenca de autocorrelacdo entre os residuos, normalidade dos erros e a
estabilidade do modelo. Pelos testes é possivel verificar que em alguns lags ha
presenca de autocorrelacdo, mas ao tentar corrigir a autocorrelagdo por meio do
aumento do numero de lags perdia-se informagdes sobre a relacdo de cointegracao

entre as variaveis, assim, a melhor opgao encontrada foi estimar o modelo VEC (3).
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Em relacdo ao teste de estabilidade, o modelo apresenta o inverso das raizes

polinomiais dentro do circulo unitario, logo € estavel (veja Apéndice - Figura 1).

O modelo VEC (3) é apresentado em sua forma matricial logo abaixo:
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O modelo de vetor

que se analise as relagbes de
longo prazo entre as variaveis,
bem como a velocidade de
ajustamento das variaveis para a
trajetéria de equilibrio de longo
prazo, caso acontega alguma
perturbagao temporaria (BUENO,
2011).

Ao observar-se a primeira
matriz, a qual apresenta os
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de

velocidade ajustamento



indicam que caso as variaveis sofram algum IPCA servigos também apresenta
disturbio ndo esperado, estes sdo corrigidos uma relagéo direta com a tarifa de
lentamente fazendo com que as variaveis levem energia elétrica, isto ¢é, um
algum tempo a voltar a trajetoria de equilibrio de aumento na tarifa de energia
longo prazo. Caso a tarifa de energia elétrica sofra pode levar a um aumento no
algum desvio da sua trajetoria de equilibrio de indice de pregos dos servigos.
longo prazo, tal desvio sera corrigido 0,14% a Este resultado era esperado, ja
cada periodo, sendo necessarios que a energia elétrica configura-
aproximadamente 7 meses para que o desvio seja se como um importante insumo
completamente corrigido. Os coeficientes depara o setor terciario, assim,
velocidade de ajustamento de IPCA monitorado e aumentos no pregco da energia
IPCA livre apresentam valores ainda mais baixos, significam aumentos nos custos,
apontando que apenas 0,017% e 0,01% que podem ser repassados aos
respectivamente, da diferenga entre o valor precos do consumidor final. O
observado e o valor de longo prazo é corrigida a coeficiente que mostra relagéo
cada periodo, ou seja, em caso de desequilibrios entre |IPCA livre e tarifa de
na categoria IPCA monitorado sdo necessarios energia, mostra que um aumento
cerca de 58 meses para a corregao total,na tarifa de energia elétrica
enquanto que a categoria IPCA livre requer 100 provoca uma queda no IPCA livre,
meses para completa corregcéo do desvio. indicando que o aumento da tarifa
A andlise do vetor de cointegracdo, o qual de energia elétrica € de alguma
apresenta a relagdo de longo prazo entre asforma compensado para evitar
variaveis do sistema, mostra que todos osuma maior elevagdo do indice de
coeficientes sao estatisticamente significativos e pregcos. Assim, os resultados
apresentam p-valor inferior a 0,05. O sinal encontrados corroboram o fato de
negativo do coeficiente de IPCA monitorado indicaque o a energia € um insumo
que no longo prazo, um aumento da tarifa derelevante cujas as variagbes de
energia elétrica leva a um aumento no indice de prego afetam o IPCA.
precos desta categoria, 0 que vai de encontro com Como destacado
o resultado esperado, ja que um dos itens que anteriormente, a metodologia
compde a categoria dos pregcos monitorados € a VEC possibilita estimar fungdes

tarifa de energia elétrica residencial. O grupode impulso resposta para as



variaveis do modelo. Resumidamente, a analise choque tem-se inicio uma
das fungdes impulso resposta consiste em dar um trajetoria de queda do IPCA livre,
choque de um desvio padrdo nas variaveis do o qual estabiliza-se em um nivel
modelo a fim de verificar o comportamento de inferior ao observado antes do
determinada variavel ao longo de um periodo de choque. Desta forma, € possivel
tempo. Dado que o objetivo deste trabalho € ver o inferir que o choque na tarifa de
comportamento do IPCA diante das variagdes daenergia a curto prazo €
tarifa de energia elétrica, deu-se um choque de rapidamente repassado para o
um desvio padrédo na tarifa de energia elétrica, e IPCA livre, mas o efeito desse
observou-se 0 comportamento dos grupos dochoque €& revertido em uma
IPCA ao longo de 48 meses. queda significativa do IPCA livre.
A Figura 1, abaixo, mostra o A movimentacdo do IPCA
comportamento do IPCA livre, IPCA servicos elivre pode ser explicada como
IPCA monitorado diante de um choque exdgeno consequéncia da ampla utilizagao
positivo na tarifa de energia elétrica. da energia elétrica para a

Figura 1: Resposta das variaveis IPCA livre, IPCA produgdo e acondicionamento de
servigcos e IPCA monitorado ao impulso na tarifa

. et muitos produtos que compdem o
de energia elétrica.

0,008 Gruno do IPCA lvia  &ssim, o
0,006 aumento da tarifa de enerqgia
0.004 elétrica resulta em elevacao dos
custos, o aue por sua vez, é
0,002 '
repassado aos precos do
0
consumidor final. Entretanto, é
-0,002

0 2 4 6 8 10 12 14 16 18 20 22 24 26 2sS@pPido,que por,vezes q,governo

Monitorado Servigos Livre Vi " L L.

S€ vale e politicas discricionarias

Fonte: Resultados da Pesquisa. . ~
para conter a inflagdo, como

A funcao impulso resposta entre IPCA livre discutido em Figueiredo e Ferreia

e a tarifa de energia elétrica, expressa na Figura (2002), o governo implementou
1, mostra que em caso de acontecer um choque medidas intervencionistas no
exogeno positivo ndo previsto na tarifa de energia setor de energia, por exemplo,
inicialmente provoca um aumento no prego da mudangas na regulamentagdo da

energia, mas a partir do sexto periodo apdés ocompra e venda de energia e



desoneracgdes fiscais, tais medidas tinham como Logo apdés o choque o IPCA
objetivo conter o aumento das tarifas e por vezes apresenta um pico de elevacéo,
até uma redugdo da tarifa. A partir daja a partir do décimo segundo
implementagdo de tais medidas os agentes periodo depois do disturbio
esperam por uma tarifa de energia menor que comegca a estabilizar-se. A
leve a uma redugdo de custos, que podera ser estabilizagcdo do IPCA monitorado
tarduzido em forma de queda nos precos dosse da em um nivel superior ao
produtos finais. (BRAGA, 2011). inicial. Assim, pela analise da
Segundo Paes (2014), a variagcéo de pregos fungédo impulso resposta percebe-
dos servigos monitorados € um dos fatores se que aumentos na tarifa de
responsaveis pelo aumento do IPCA, entretanto, energia traduzem-se rapidamente
estes servicos sdo pouco sensiveis a taxa deem um aumento do [IPCA
juros, que é um dos principais instrumentos de monitorado, o que €& explicado
politica monetaria utilizado no Brasil. Assim, os pelo fato de que a tarifa de
precos livres sao contidos como forma de energia residencial e
compensar a pressdo que 0s precgos contabilizada neste grupo do
administrados exercem sobre o IPCA. No inicio IPCA, e além disso a tarifa € um
dos anos 2000 até meados de 2007 o crescimento dos componentes com maior
do precos administrados foi superior ao peso dentre os itens que compde
crescimento dos precos livres, principalmenteo |IPCA monitorado, o que
devido ao preco da tarifa de energia elétrica, significa que o pregco da energia
exercendo forte pressdo sobre o IPCA destetambém é um dos principais
periodo. A autora ainda ressalta que emresponsaveis pelas variagdes do
determinados periodos os precos monitorados indice de pregcos dos bens
podem agir de forma contraria, isto €, puxando o monitorados (BANCO CENTRAL
indice de precgos livres para baixo, como o que DO BRASIL, 2015).
ocorreu ao longo de 2013 devido as intervengdes Corroborando 0s
no setor elétrico. resultados da fungdo impulso
Ja a funcao impulso resposta entre o IPCA resposta, em 2004 com o intuito
monitorado e a tarifa de energia elétrica mostra de conter a elevagao da tarifa de
que uma elevacao da tarifa de energia provoca energia elétrica foram promovidas

um aumento neste grupo do indice de pregos. duas mudangas na regulagado do



setor. A primeira destas mudangas refere-se aascencédo do IPCA servigcos. Um
criacdo de uma nova lei que estipulava que ochoque na tarifa de energia
valor de repasse dos custos de aquisicdo deimpacta no IPCA servicaos até
energia termelétrica passaria a ser definido pela aproximadamente vinte quatro
Aneel, baseado no preco médio dos leildes de meses, a partir de entdo sua
compra de energia elétrica. Ja a segundainfluéncia diminui e o IPCA
mudanca propés que o IPCA fosse 0 novoservigcos estabiliza-se em um
indexador para os leildes de energia realizados a patamar acima em relagdo ao
partir de dezembro de 2004. anterior ao choque. Assim, ao
Martinez e Cerqueira (2010) e Bragaanalisar-se o comportamento do
(2011), ao analisar o comportamento da inflagao IPCA servigos percebe-se que o
no Brasil concluiram que as politicas naoaumento da tarifa de energia
monetarias implementadas no setores dos elétrica causa impacto positivo no
servicos de precos administrados foram eficazes indice de pregos, fazendo com
para atenuar o nivel de inflagdo dos monitorados. que o IPCA servigos estabilize-se
De fato, as mudangas na politica regulatéria do em um nivel acima do inicial.
setor elétrico reduziu a participagado da tarifa de Santos (2014) ressalta que
energia no IPCA entre 2007 e 2011, antes das os varios servigcos que compdem
mudangas a tarifa tinha um peso médio de 3,5% e o IPCA s&o muito heterogéneos,
passou para cerca de 2,7% ap0Os as novas regras por exemplo, a dinamica da
de regulamentacdo. As novas regras também inflagdo de servigos de consertos
contribuiram para a queda na participagdo dos domésticos € bastante distinta da
precos monitorados no indice de inflagdo que dindmica inflacionaria dos
passou de 30% para aproximadamente 24% servigos de recreagao e
(PAES, 2014). educagdo, logo ao analisar-se o
A Figura 1 mostra que a resposta do IPCA setor de forma geral é possivel
servicos a uma elevagdo da tarifa de energiaque se perca informagdes
elétrica é positiva imediatamente apds o choque e especificas sobre a formacado de
esse aumento permanece até aproximadamente o pregcos de cada um dos servigos
terceiro més, quando verifica-se uma leve queda que compdem esta categoria do
no IPCA, mas logo no periodo seguinte esse IPCA. Entretanto, a energia

movimento € revertido em uma trajetoria de elétrica configura-se como um



importante insumo para o setor de servigos, desta observar qual setores s&o mais
forma, aumentos na tarifa de energia elétrica afetados pelas variagbes na tarifa
representam uma mudanga nos custos dos de energia.
servigos prestados, o que é revertido em aumento Ao desagregar-se o IPCA
no preco final dos servigos. em servicos, bens de precos
Segundo Summa (2016) a inflagdo delivres e bens de pregos
servicos depende da variacao do markup e dos monitorados € possivel verificar
custos variaveis do setor. Logo, aumentos nos como as variagdes na tarifa de
custos traduzem-se em elevagao do preco final do energia elétrica afetam cada um
servico e consequentemente no aumento da destes grupos, e assim perceber
inflacdo deste setor, pois como forma de manter o como estas categorias
mark-up estavel, os empresarios e prestadores de respondem a elevacdo de preco
servigos autbnomos tendem a repassar os custosda tarifa de energia. Os
para o consumidor final. resultados apontam que o©
aumento da tarifa de energia
5. CONSIDERAGOES FINAIS elétrica impacta de forma positiva
Compreender a dinamica inflacionaria do  apenas os bens monitorados e o
Brasil € um processo importante para o setor de servigos, enquanto que o
estabelecimento de politicas econémicas mais IPCA dos bens livres, no longo
eficazes, a fim de garantir a estabilidade de precgos prazo, apresentou uma queda no

da economia. Determinar a origem do processo  nivel de precos.

inflacionario, bem como, os seus principais O aumento do IPCA dos
gatilhos é uma forma de tentar melhor monitorados era esperado, ja que
compreender a elevagao dos precos. a tarifa de energia elétrica é

A energia elétrica € um insumo para os contabilizada nesta categoria e é
diversos setores da economia, sendo amplamente um dos itens de maior peso da
utilizada desde as residéncias, industrias, setor de categoria. Ja o aumento do IPCA
servigos e agropecuario. Desta forma, aumentos servicos € resultado do fato de
no preco da tarifa de energia elétrica podem que a energia elétrica é um dos
traduzir-se em aumentos nas categorias do IPCA, principais custos das empresas e
e consequentemente no indice como um todo. Ao trabalhadores auténomos desta

analisar o IPCA de forma desagregada € possivel categoria, assim, o aumento da



tarifa de energia representa um aumento dos
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APENDICE (calculado)
" o
Tabela 1: Teste para Raiz Unitaria Dickey-Fuller Aumentado. (valor critico 5%)
—— (calculado)
Variaveis Constantee  Valor Constante " o
Tendéncia Critico (valor critico) 5%)
(5%)
r=0 88,09 47,21
PrE 1,532 -3,433 -1,037 63,24 27,07
APrE -14,828 -3,433 -14,844 r<1 24,84 29,
IPCA_livre 2,470 -3,433 0,765 r<2 1263 154
AIPCA livre 6489 3433 6417  ronterElaboragdo propria.
- Nota: O numero maximo de lags
IPCA_serv -0,375 -3,433 1,795 indicado pelo critério de Schwarz sdo 14.
AIPCA_serv -6,30 -3,433 -6,03
IPCA_monit? -1,940 -3,433 -3,581 Tabela 4: Resultados dos Critérios de
AIPCA_monit 11579 -3433  -7626  [normagao AIC e BIC.

Fonte: Elaboragao prépria.

Critério de Akaike (.

Notas: Ho: Nao estacionaria H1: Estacionaria. 1 defasagem -26,72
" A escolha do numero de lags seguiu o critério da mais alta 2 defasagens -27,55
defasagem significativa. 3 defasagens -27,54
2 Valor calculado para o passeio aleatorio € 6,57 e o valor 4 defasagens -27,49
critico a 5% e significancia € 4,75, entéo € possivel rejeitar a 5 defasagens 27,44
presenca de tendéncia.
Fonte: Elaboragéo propria.
Tabela 2: Testes de Raiz Unitaria e L
Teste DF-GLS Teste Philliﬁgmﬁw‘m
——— correlacdo nos residuos.
Variaveis VaI'or. Va}l.or Val’or. Lags p-valor Lags p-valor
Estatistico Critico Estatistico
(5%) 0,15591 6 0,87156

PrE -1,278 -2,890 -1,218 2 0,01535 7 0,08303

APrg -14,450 -2,890 -294,370 4 0,31392 8 0,02470

IPCA_livre -2,061 -2,890 0,323

AIPCA _livre 3,274 -2,890 76,218 070314 9 0,00943

IPCA_serv -1,801 -2,890 0,348 5 0,47051 10 0,82221

AIPCA serv -2,757* -2,890 -1562,99 ——— - —

IPCA_monit 20,845 2.890 1,701 Fonte: Elaboragéo propria.

AIPCA_monit -3,662 -2,890 -162,247

Fonte: Elaboracgéo propria.

Notas: Ho: Nao estacionaria H1: Estacionaria — para o teste
KPSS as alternativas sao inversas.

' O teste DF-GLS foi realizado com os parametros de drift e
tendéncia.

* Considerando o nivel de significancia de 5% a série
mostra-se ndo estacionaria mesmo em diferenga, mas ao
considerar o nivel de significancia de 1%, cujo valor critico é
-2,570, a série mostra-se estacionaria em diferenca.

Tabela 3: Teste de Cointegragédo de Johansen.

Figura 1Teste de Estabilidade.

—

Imaginary
0

-5

Hipotese Nula A traco A traco A
maximo A maximo

-1 -5 0 o 1
Real

Fonte: Resultados da Pesquisa.



	Resumo: Parte da inflação ocorrida nos últimos anos no Brasil, pode ser explicada como uma inflação de custos causada por choques na oferta bem como por uma inflação de componente inercial causada pela indexação dos produtos de preços administrados. Dentre os preços administrados a tarifa de energia elétrica é um dos itens de maior peso e que mais contribuem para a variação do IPCA monitorado. A energia elétrica é um dos insumos mais importantes da matriz energética nacional, estando presente não apenas nas residências, mas também nos demais setores da economia. A energia elétrica é um insumo amplamente utilizado na economia, logo variações em seu preço podem gerar efeitos de encadeamento para os demais setores, elevando a inflação. O artigo visa analisar os efeitos que as variações da tarifa de energia elétrica provocam nos seguintes grupos do IPCA: IPCA livre, IPCA monitorados e IPCA serviços ao longo do período de janeiro de 1996 até junho de 2015 por meio da metodologia de séries temporais. De modo geral, choques positivos na tarifa de energia levam a aumento na variação de preços dos grupos de serviços e preços monitorados.
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